
บทท่ี 3 

วธิีการดำเนนิงานโครงงาน 

 

 โครงงานเรื่อง การพัฒนาแบบจำลองเพื่อพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนรายเดือนภาคเหนือของ

ประเทศไทยในบทนี้จะเป็นการวิเคราะห์ข้อมูลด้วยเทคนิค CRISP-DM โดยวิเคราะห์ข้อมูล

ปริมาณน้ำฝนรายวันภาคเหนือของประเทศไทย ปี พ.ศ.2565 – 2567 จำนวนข้อมูล 188,697 

รายการ  จำนวน 14 แอตทริบิวต์ จากนั้นทำการพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนรายเดือนประเทศไทย 

โดยใช้ทั้งหมด 4 โมเดล  ได้แก่ (1) SARIMA (Seasonal ARIMA), (2) Holt-Winters, (3) SARIMAX 

และ (4) LSTM (Long Short-Term Memory) และทำการประเมินและเปรียบเทียบความแม่นยำ

ของแต่ละโมเดลโดยใช้ค่า MAE (ค่าเฉลี่ยของความคลาดเคลื่อน) ,  RMSE (ค่ารากที่สองของ

ค่าเฉลี่ยของความคลาดเคลื่อน) และ MAPE และเผยแพร่ข้อมูลสารสนเทศนี้บน Web Browser 

ในรูปแบบ Visualizationมีวธิีในการดำเนินงานดังนี้ 

3.1 การวเิคราะห์ข้อมูลด้วย CRISP-DM 

 
ภาพท่ี 3.1 กระบวนการวิเคราะห์ข้อมูลดว้ย CRISP-DM 

(ที่มา : http://dataminingtrend.com/2014/data-mining-techniques/crisp-dm-example/) 

 กระบวนการวิเคราะห์ข ้อมูล (Cross Industry Standard Process for Data Mining หรือ     

CRISP -DM) พัฒนาขึ้นในปี ค.ศ. 1996 โดยความร่วมมือของ 3 บริษัทคือ Daimler Chrysler, 

SPS และ NCR ซึ่งกระบวนการวิเคราะห์ข้อมูล CRISP-DM จะเป็นดังรูปแบบในรูปภาพที่ 3.1 

แต่ละขั้นตอนในรูปจะเป็นขั้นตอนที่ต่อเนื่องกันนั่นคือขั้นตอนถัดไปจะรอผลลัพธ์จากขั้นตอน

ก่อนหน้าซึ่งแสดงด้วยลูกศรที่เชื่อมระหว่างกระบวนการนั้น ๆ ประกอบด้วย 6 ขั้นตอนหลัก 

ดังนี้
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 3.1.1 รู้จักและเข้าใจในธุรกิจ (Business Understanding) เป็นขั้นตอนแรกของกระบวนการที่

มุ่งเนน้ไปที่การทำความเข้าใจกระบวนการทางธุรกิจโดยรวมผูจ้ัดทำทำความเข้าใจกับปัญหาให้

อยู่ในรูปของการวิเคราะห์ข้อมูลทาง Data Mining โดยการวิเคราะห์ข้อมูลในประเด็นนี้ คือ 

พยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571   ซึ่งมีจำนวนข้อมูลมหาศาล จำนวนข้อมูล 188,697 

รายการ  จำนวน 14 แอตทริบิวต์ ทำให้ไม่สามารถทำความเข้าใจกับข้อมูลที่มีความซับซ้อนได้

อย่างรวดเร็ว 

 3.1.2 จัดเก็บและรวบรวมข้อมูล (Data Understanding) ขั้นตอนการจัดเก็บและรวบรวม

ข้อมูล ตลอดจนการพจิารณาตรวจสอบความถูกต้องของขอ้มูลที่ได้รับ โดยเลือกว่าจะใช้ข้อมูล

ทั้งหมดหรือบางส่วนในการวิเคราะห์ให้สอดรับกับวัตถุประสงค์ที่กำหนดไว้ผู้จัดทำทำการ

รวบรวมข้อมูล เพื่อตรวจสอบรายละเอียด ปริมาณ และความน่าเชื่อถือของข้อมูลปริมาณ

น้ำฝนรายวันภาคเหนือของประเทศไทย ที่ได้จากจากระบบบัญชีข้อมูลสถาบันสารสนเทศ

ทรัพยากรน้ำ (https://data.hii.or.th/) 

 
 

ภาพท่ี 3.2 ระบบบัญชขี้อมูลสถาบันสารสนเทศทรัพยากรน้ำ (https://data.hii.or.th/)
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 ซึ ่งข ้อมูลปริมาณน้ำฝนรายวันภาคเหนือของประเทศไทย ตั ้งแต่เด ือนมกราคม                

ปี 2565  ถึงเดือนธันวาคมปี 2567 มีจำนวนข้อมูล 188,697 รายการ จำนวน 14 แอตทริบิวต์   

ประกอบด้วย   

แอตทรบิิวต์ ความหมาย รายละเอียด 

Station_Code รหัสสถาน ี       รห ัสหน ่วยงานท ี ่จ ัดเก ็บข ้อมูล

ปริมาณน้ำฝน 

date วัน/เดือน/ปี        วัน/เดือน/ปี ที ่เก็บข้อมูลปริมาณ

น้ำฝน        

rain  ปริมาณน้ำฝน ปริมาณน้ำฝนทั้งหมดของวันนั้น        

Station_Name ชื่อสถานี           หน่วยงานที่จัดเก็บข้อมูลปริมาณ

น้ำฝน 

Latitude ละตจิูด ตำแหน่งละติจูด 

Longitude ลองตจิูด ตำแหน่งลองติจูด 

Basin_Name  ชื่อลุ่มน้ำ ชื่อแม่นำ้ 

Sub_Basin_Name   ชื่อย่อยของลุ่มนำ้นั้น ชื่อย่อยของแม่น้ำนั้น 

Tambon_Name ชื่อตำบล    ชื่อตำบลที่เก็บข้อมูลปริมาณน้ำฝน 

Amphoe_Name         ชื่ออำเภอ       ชื่ออำเภอที่เก็บข้อมูลปริมาณน้ำฝน 

Province_Name ชื่อจังหวัด      ชื่อจังหวัดที่เก็บข้อมูลปริมาณน้ำฝน 

Station_Type_Name   ชนิดสถาน ี    ประเภทหน่วยงาน 

Region_name  ภูมภิาค  ภาคของจังหวัดที่เก็บข้อมูลปริมาณ

น้ำฝน 

Shared_data   การแชร์ข้อมูล    ข้อมูลที่แชร์แลว้ 

 

  
ภาพท่ี 3.3 ตัวอย่างขอ้มูลปริมาณน้ำฝนรายวันภาคเหนอืของประเทศไทย ตั้งแต่เดือนมกราคม  

ปี 2565 ถึงเดือนธันวาคม ปี 2567 
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 3.1.3 เตรียมข้อมูลใหพ้ร้อมใชง้าน (Data Preparation) ขั้นตอนการแปลงข้อมูลที่ได้รวบรวม

มาและเลือกไว้ ให้อยู่ในรูปแบบที่พร้อมสำหรับนำไปวิเคราะห์ในขั้นตอนต่อไปได้โดยการทำให้

เป็นข้อมูลที ่ถูกต้อง (Data cleaning) ก่อนแปลงข้อมูลพบว่าข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายวัน

ภาคเหนือของประเทศไทย ตั้งแต่เดือนมกราคม ปี 2565 ถึง เดือนธันวาคม ปี 2567  มีจำนวน

ข้อมูล จำนวน 14 แอตทริบิวต์ 188,697 รายการ  ประกอบด้วยStation_Code, date, rain, 

Station_Name, Latitude, Longitude, Basin_Name, Sub_Basin_Name, Tambon_Name, 

Amphoe_Name, Province_Name, Station_Type_Name, Region_name และ Shared_data  มี

ข้อมูลที่ขาดหาย (MISSING VALUES)  ทั้งหมด 2 แอตทริบิวต์ คือ แอตทริบิวต์ DATE 31,832 

รายการ และ แอตทริบิวต์  RAIN 36,445 รายการ รวมทั้งหมด 68,277 รายการ 

 
ภาพท่ี 3.4 แสดงข้อมูลที่ขาดหาย (MISSING VALUES) 

 ผู้จัดทำได้ทำการแปลงข้อมูลที่ได้รวบรวมมาและเลือกไว้ ให้อยู่ในรูปแบบที่พร้อมสำหรับ

นำไปวิเคราะห์ในขั ้นตอนต่อไปได้โดยการทำให้เป็นข้อมูลที่ถูกต้อง (Data cleaning) โดยมี

ขั้นตอนดังนี้ 
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 3.1.3.1 ทำการคัดเลือกข้อมูล (Data Selection) คือ การคัดเลือกข้อมูลที่เหมาะสม

เพื่อนำมาใช้ในการวิเคราะห์ข้อมูล ผู้จัดทำ ทำการคัดเลือกข้อมูล และทำการ Data Cleaning 

ข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายวันภาคเหนือของประเทศไทย ตั้งแต่เดือนมกราคม ปี 2565 ถึง เดือน

ธันวาคม ปี 2567 ในโปรแกรม Rapid Miner โดยตัดแอตทริบิวต์ที่ไม่จำเป็นออกให้เหลือเฉพาะ

แอตทริบิวต์ที ่จำเป็นในการวิเคราะห์ในภาพรวมจากข้อมูลทั ้งหมด 188,697 รายการ 14       

แอตทริบิวต์ โดยใช้ operators ชื่อ Select Attributes  

 

 
ภาพท่ี 3.5 ขั้นตอนการคัดเลือกข้อมูลในโปรแกรม Rapid Miner 

 หลังจากคัดเลือกข้อมูลในโปรแกรม Rapid Miner เหลือข้อมูลทั ้งหมด 188,697 

รายการ 6 แอตทริบิวต์ คือ date, rain, TambonName, Amphoe_Name, Province_Name และ 

Region_name ยังมีขอ้มูลที่มขี้อมูลที่ขาดหาย (MISSING VALUES)  ทั้งหมด 2 แอตทริบิวต์  คือ 

แอตทริบิวต์  DATE 31,832 รายการ และ แอตทริบิวต์  RAIN 36,445 รายการ รวมทั้งหมด 

68,277 รายการเหมอืนเดิม 
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ภาพท่ี 3.6 ข้อมูลปริมาณน้ำฝนตั้งแต่เดือนมกราคม ปี 2565 ถึงเดือนธันวาคม ปี 2567 

 หล ังทำการค ัดเล ือกข ้อม ูลสาเหต ุท ี ่ เล ือก 6 แอตทร ิบ ิวต ์  ค ือ date, rain, 

TambonName, Amphoe_Name, Province_Name และ Region_name เพราะ 6 แอตทริบิวต์นี้

จำเป็นและมีความหมายต่อการวิเคราะห์เชิงพื้นที่และเชงิเวลา ดังนี้ 

 1) แอตทริบิวต์ date (วัน/เดือน/ปี) ข้อมูลนี้ทำให้รู ้ว่าฝนตกเมื่อไร ใช้เปรียบเทียบ

ข้อมูลระหว่างปี 2565–2567 

 2) แอตทริบิวต์ rain (ปริมาณน้ำฝน) ข้อมูลนี้ทำให้รู้ว่าแต่ละวันฝนตกมากหรือน้อย

แค่ไหนใช้ประเมินความรุนแรงของฝนตก น้ำท่วม ภัยแล้ง ใช้คำนวณค่าเฉลี่ย ปริมาณฝนสะสม 

ค่าสูงสุด–ต่ำสุด 

 3) แอตทริบิวต์ Tambon_Name (ชื่อตำบล) ให้ข้อมูลระดับพื้นที่ย่อย (Spatial Detail) 

ที่ละเอียดที่สุด ใช้วเิคราะห์ผลกระทบในระดับชุมชน เช่น น้ำท่วมเฉพาะตำบล 

 4) แอตทริบิวต์ Amphoe_Name (ชื่ออำเภอ) ข้อมูลนี้ใช้สรุปและเปรียบเทียบปริมาณ

น้ำฝนในระดับอำเภอ 

 5) แอตทริบิวต์ Province_Name (ชื่อจังหวัด) ข้อมูลนี้ใช้เปรียบเทียบปริมาณน้ำฝน

ระหว่างจังหวัดในภาคเหนือและสรุปภาพรวมสถานการณ์น้ำฝนในแต่ละจังหวัด 

 6) แอตทริบิวต์ Region_name (ภูมภิาค) ใช้จัดกลุ่มข้อมูลในระดับมหภาค ช่วยให้เห็น

ภาพรวมเชิงพืน้ที่ขนาดใหญ่ 

 ส่วน 8 แอตทริบิวต์ที่ไม่เลือก คือ  Station_Code Station_Name, Latitude, Longitude, 

Basin_Name, Sub_Basin_Name, Station_Type_Name, Shared_data  เนื่องจาก 
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 1) Latitude / Longitude เหมาะสำหรับทำแผนที่ แต่ไม่จำเป็นสำหรับการวิเคราะห์เชิง

สถิตพิืน้ฐาน 

 2) Station_Code / Station_Name / Station_Type_Name เป็นข้อมูลเชิงเทคนิคของ

สถานี ไม่ได้สะท้อนสภาพฝนโดยตรง 

 3) Basin_Name / Sub_Basin_Name เหมาะสำหรับการวิเคราะห์ลุ่มน้ำ แต่ไม่จำเป็น

ต่อการวิเคราะห์ฝนเชงิพื้นที่ทั่วไป 

 4) Shared_data แอตทริบิวต์นี ้เป็นการบอกว่าข้อมูลนี ้แชร์แล้ว ไม่เกี ่ยวข้องกับ

ปริมาณน้ำฝนหรอืการวิเคราะห์เชิงสภาพอากาศ 

 3.1.3.2 ทำการกลั่นกรองข้อมูล (Data Cleaning) คือ การทำความสะอาดข้อมูลเป็น

กระบวนการตรวจสอบและการแก้ไข (หรอืลบ) รายการข้อมูลที่ไม่ถูกต้องออกไปจาก ชุดข้อมูล 

ตารางหรือฐานข้อมูล ซึ่งเป็นหลักสำคัญของฐานข้อมูล ทางผู้จัดทำได้ดำเนินการลบข้อมูลที่

ขาดหาย (Missing Value) จากข้อมูลทั้งหมด 188,697 รายการ 6 แอตทริบิวต์ โดยใช้ operators 

ชื่อ Filter Examples  

 
ภาพท่ี 3.7 การทำความสะอาดข้อมูล 

 หลังจากทำการกลั ่นกรองข้อมูลในโปรแกรม Rapid Miner เหลือข้อมูลทั ้งหมด 

152,252 รายการ 6 แอตทริบิวต์ และ ข้อมูลที่ขาดหาย (Missing Value) ทั้งหมดหายไป  

 
ภาพท่ี 3.8 ข้อมูลปริมาณน้ำฝนตั้งแต่เดือนมกราคม ปี 2565ถึงเดือนธันวาคม ปี 2567   

หลังทำความสะอาดแล้ว 
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 3.1.3.3 ทำการแปลงรูปแบบข้อมูล (Data Transformation)  หลังจากทำความสะอาด

ข้อมูลแล้ว Export ข้อมูลออกมาเป็นไฟล์ CSV  

 
ภาพท่ี 3.9 การ Export ข้อมูลออกมาเป็นไฟล์ CSV 

 ผู้จัดทำทำการปรับเปลี่ยนรูปแบบข้อมูลหลังจาก Export ข้อมูลออกมาเป็นไฟล์ CSV 

โดยแทนค่าข้อมูลให้อยู่ในรูปแบบที่เหมาะสม เพื่อให้สามารถนำไปวิเคราะห์ได้ตามเทคนิคการ

ทำเหมอืงขอ้มูล ดังนี้ 

 
ภาพท่ี 3.10 ข้อมูลปริมาณน้ำฝนตั้งแต่เดือนมกราคม ปี 2565 ถึงเดือนธันวาคม ปี 2567      

หลังทำความสะอาดแล้ว และ Export เป็นไฟล์ CSV 

 หลังจาก Export ข้อมูลออกมาเป็นไฟล์ CSV แล้วผู้จัดทำนำข้อมูลปริมาณน้ำฝน

รายวันภาคเหนือของประเทศไทย มาทำการดัดแปลงเป็นข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายเดือน

ภาคเหนือของประเทศไทย ช่วยให้เห็นภาพรวมของฤดูกาลหรือปีได้ชัดเจนขึ้นและช่วยลดภาระ

การประมวลผลของโมเดลหรือเครื่องมอืวิเคราะห์ ทำให้วิเคราะห์ขอ้มูลได้เร็วขึน้ โดยใช้ Power 

Query ในโปรแกรม Microsoft Excel 
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ภาพท่ี 3.11 การนำข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายวันภาคเหนือของประเทศไทย มาดัดแปลงเป็น

ข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายเดือนภาคเหนอืของประเทศไทยโดยใช้ Power Query 

 หลังจากนำข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายวันภาคเหนือของประเทศไทย มาทำการดัดแปลง

เป็นข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายเดือนภาคเหนือของประเทศไทย โดยใช้ Power Query แล้วได้

ข้อมูลปริมาณน้ำฝนภาคเหนือของประเทศไทยแบบรายเดือนและได้แอตทริบิวต์ใหม่ คือ        

แอตทริบิวต์ Year และ แอตทริบิวต์ Month Name แทน แอตทริบิวต์ date และ แอตทริบิวต์ 

sum_rain แทน แอตทริบิวต์ rain  มีขอ้มูลทั้งหมด 4,327 รายการ 7 แอตทริบิวต์ 

  

 
 

ภาพท่ี 3.12 ข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายเดือนภาคเหนอืของประเทศไทย
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 3.1.4 สร้างแบบจำลอง (Modeling) ผู ้จัดทำทำการพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนรายเดือน

ภาคเหนือของประเทศไทย โดยใช้ทั้งหมด 4 โมเดล  ได้แก่ (1) SARIMA (Seasonal ARIMA), (2) 

Holt-Winters, (3) SARIMAX และ (4) LSTM (Long Short-Term Memory) โดยเขียนโค้ดภาษา 

python ในโปรแกรม Visual Studio Code 

 
ภาพท่ี 3.13 โค้ดพยากรณ์ปริมาณน้ำฝน 
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 ผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนรายเดือนภาคเหนือของประเทศไทยของทั้ง 4 โมเดล  

ได้แก่ (1) SARIMA (Seasonal ARIMA), (2) Holt-Winters, (3) SARIMAX และ (4) LSTM (Long 

Short-Term Memory) โดยเขียนโค้ดภาษา python ได้ผลพยากรณ์ ดังนี้  

  
ภาพท่ี 3.14 ผลพยาพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนรายเดือนภาคเหนือของประเทศไทย 

ล่วงหนา้ปี 2569-2571 

 3.1.5 การประเมินผล (Evaluation)  ผู ้จัดทำทำการประเมินผลโดยเขียนโค้ดภาษา 

python ในโปรแกรม Visual Studio Code ประเมินผลโมเดลทั้ง 4  คือ (1) SARIMA (Seasonal 

ARIMA), (2) Holt-Winters, (3) SARIMAX และ (4) LSTM (Long Short-Term Memory) โดยใช้

ค่า MAE, MAPE และ RMSE ตัวชี้วัดความแม่นยำโมเดล 

 
ภาพท่ี 3.15 โค้ดประเมินประสิทธิภาพโมเดลทั้ง 4 
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 ผลประเมินผลโมเดลทั ้ง 4  คือ (1) SARIMA (Seasonal ARIMA), (2) Holt-Winters,     

(3) SARIMAX และ (4) LSTM (Long Short-Term Memory) โดยเขียนโค้ดภาษา python ได้ผล

การวัดประสิทธิภาพของทุกโมเดลได้ผลดังนี้ 

 
ภาพท่ี 3.16 ผลการประเมินประสิทธิภาพของโมเดลทั้ง 4 

 จากภาพที่ 3.16 เป็นภาพแสดงผลการประเมินประสิทธิภาพของโมเดลทั้ง 4 สามารถ

ตีความได้ ดังนี้  

 1. โมเดล SARIMA (Seasonal ARIMA) มีค่า MAE เท่ากับ 6904.11 หมายถึง โมเดล 

SARIMA (Seasonal ARIMA) พยากรณ์ผิดพลาดประมาณ 6904.11 หน่วย มีค่า RMSE เท่ากับ 

7602.62 หมายถึง โมเดล SARIMA (Seasonal ARIMA)  มีความผิดพลาดเฉลี ่ยประมาณ 

7602.62 หน ่วย  และม ีค ่า MAPE 353.725 หมายถ ึง โมเดล SARIMA (Seasonal ARIMA) 

พยากรณ์คลาดเคลื่อนเฉลี่ย 353.725% แสดงให้เห็นว่าโมเดลนี้มีค่าความผิดพลาดสูงมาก 

ประสิทธิภาพต่ำ 

 2. โมเดล SARIMAX มีค่า MAE เท่ากับ 6904.11 หมายถึง โมเดล SARIMAX พยากรณ์

ผดิพลาดประมาณ 6904.11 หน่วย มีค่า RMSE เท่ากับ 7602.62 หมายถึง โมเดล SARIMAX มี

ความผิดพลาดเฉลี่ยประมาณ 7602.62 หน่วย และมีค่า MAPE 353.725 หมายถึง โมเดล 

SARIMAX พยากรณ์คลาดเคลื่อนเฉลี่ย 353.725% แสดงให้เห็นว่าโมเดลนี้มีค่าความผิดพลาด

สูงมาก ประสิทธิภาพต่ำ  

 3. โมเดล Holt-Winters มีค่า MAE เท่ากับ 2906.05 หมายถึง โมเดล Holt-Winters 

พยากรณ์ผิดพลาดประมาณ 2906.05  หน่วย มีค่า RMSE เท่ากับ 3363.82 หมายถึง โมเดล 

Holt-Winters มีความผิดพลาดเฉลี ่ยประมาณ 3363.82  หน่วย และมีค่า MAPE 155.366 

หมายถึง โมเดล Holt-Winters พยากรณ์คลาดเคลื่อนเฉลี่ย 155.366% แสดงให้เห็นว่าโมเดลนี้

มีค่าความผิดพลาดต่ำ ประสิทธิภาพสูง 

 4. โมเดล LSTM (Long Short-Term Memory)  มีค่า MAE เท่ากับ 6071.61 หมายถึง 

โมเดล LSTM (Long Short-Term Memory)  พยากรณ์ผิดพลาดประมาณ 6071.61  หน่วย มีค่า 

RMSE เท่ากับ 9719.97 หมายถึง โมเดล LSTM (Long Short-Term Memory)  มีความผิดพลาด
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เฉลี่ยประมาณ 9719.97 หน่วย และมีค่า MAPE 53.2213 หมายถึง โมเดล LSTM (Long Short-

Term Memory)  พยากรณ์คลาดเคลื่อนเฉลี่ย 53.2213 % แสดงให้เห็นว่าโมเดลนี้มีค่าความ

ผดิพลาดต่ำ ประสิทธิภาพสูง 

 3.1.6 เผยแพร่ผลวิเคราะห์ (Deployment) ขั้นตอนการนำผลลัพธ์ที่ได้ไปใช้งานเป็นการ

ทั่วไป จัดทำเป็นรูปแบบของรายงาน (Report) หรือแผนภาพ (Dashboard) ที่พร้อมให้ฝ่ายตา่งๆ 

นำไปใช้ประโยชน์ในการวางแผน กำหนดกลยุทธ์และดำเนินการต่าง ๆ ในทางธุรกิจแสดงผล

ข้อมูลบน Web browser ในรูปแบบของภาพ (visualization) โดยใช้โปรแกรม Power BI จัดทำ

เป็นรูปแบบของรายงาน (Report) หรอืแผนภาพ (Dashboard)  ดังนี้ 

 3.1.6.1 แสดงกราฟเส้นและแสดงตารางผลข้อมูลปริมาณน้ำฝนปี 2565-2567 

ของจังหวัดในภาคเหนือของประเทศไทย เมื่อคลิกปุ่มลูกศรชี้ลง(dropdown) แล้วคลิกที่กราฟ

เส้นของจังหวัดหนึ่งจะแสดงปริมาณน้ำฝนปี 2565-2567 ของแต่ละอำเภอในจังหวัดที่เลือกใน

รูปแบบกราฟเส้นและตาราง 

 
 

 

 
ภาพท่ี 3.17 กราฟเส้นและตารางผลข้อมูลปริมาณน้ำฝนปี 2565-2567 

แต่ละอำเภอเมื่อคลิก dropdown 
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 แสดงกราฟเส้นและตารางผลข้อมูลปริมาณน้ำฝนปี 2565-2567 ของอำเภอ   

ในจังหวัดที่เลือก เมื่อคลิกปุ่มลูกศรชี้ลง(dropdown) อีกครั้ง แล้วคลิกที่กราฟเส้นของอำเภอ

หนึ่งจะแสดงปริมาณน้ำฝนปี 2565-2567 ของแต่ละตำบลในอำเภอที่เลือกในรูปแบบกราฟ

เส้นและตาราง 

 
 

 

 
 

ภาพท่ี 3.18 กราฟเส้นและตารางผลข้อมูลปริมาณน้ำฝนปี 2565-2567 

แต่ละตำบลเมื่อคลิก dropdown 

 3.1.6.2 แสดงกราฟเส้นและตารางผลข้อมูลเปรียบเทียบผลพยากรณ์ปริมาณ

น้ำฝนล่วงหน้าปี 2569-2571 ของแต่ละโมเดล ของจังหวัดในภาคเหนือของประเทศไทย      

เมื่อคลิกปุ่มลูกศรชี้ลง(dropdown) แล้วคลิกที่กราฟเส้นของจังหวัดหนึ่งจะแสดงผลพยากรณ์
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ปริมาณน้ำฝนล่วงหน้าปี 2569-2571 ของแต่ละโมเดลของแต่ละอำเภอในจังหวัดที่เลือกใน

รูปแบบกราฟเส้นและตาราง 

 
 

 

 

 
 

ภาพท่ี 3.19 กราฟเส้นและตารางผลข้อมูลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนล่วงหน้าปี 2569-2571 

ของแต่ละโมเดลของแต่ละอำเภอเมื่อคลกิ dropdown 

 แสดงกราฟเส้นและตารางผลข้อมูลผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนล่วงหน้า            

ปี 2569 -2571 ของแต่ละโมเดล ของอำเภอในจังหวัดที ่เล ือก เมื ่อคลิกปุ ่มลูกศรช ี ้ลง

(dropdown) อีกครั้ง แล้วคลิกที่กราฟเส้นของอำเภอหนึ่งจะแสดงผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝน

ล่วงหน้าปี 2569-2571ของแต่ละโมเดล ของแต่ละตำบลในอำเภอที่เลือกในรูปแบบกราฟเส้น

และตาราง 
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ภาพท่ี 3.20 กราฟเส้นและตารางผลข้อมูลผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนล่วงหน้าปี 2569-2571

ของแต่ละโมเดลแต่ละตำบลเมื่อคลิก dropdown 

 3.1.7.3 แสดงกราฟเส้นและตารางของผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571

ของจังหวัดในภาคเหนือของประเทศไทย โดยใช้โมเดล SARIMA (Seasonal ARIMA) 

 เม ื ่อคลิกปุ ่มลูกศรชี ้ลง (dropdown) แล้วคลิกที ่กราฟเส้นของจังหวัดหนึ่ง           

จะแสดงผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571 โดยใช้โมเดล SARIMA (Seasonal ARIMA) 

ของแต่ละอำเภอในจังหวัดที่เลือกในรูปแบบกราฟเส้นและตาราง 
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ภาพท่ี 3.21 กราฟเส้นและตารางแสดงผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571โดยใช้โมเดล 

SARIMA แต่ละอำเภอเมื่อคลิก dropdown 

 แสดงกราฟเส้นและตารางของผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571       

โดยใช้โมเดล SARIMA (Seasonal ARIMA) ของอำเภอในจังหวัดที่เลือก เมื่อคลิกปุ่มลูกศรชี้ลง

(dropdown) อีกครั้ง แล้วคลิกที่กราฟเส้นของอำเภอหนึ่งจะแสดงผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝน   

ปี 2569-2571 โดยใช้โมเดล SARIMA (Seasonal ARIMA) ของแต่ละตำบลในอำเภอที่เลือกใน

รูปแบบกราฟเส้นและตาราง 
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ภาพท่ี 3.22 กราฟเส้นและตารางแสดงผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571            

โดยใช้โมเดล SARIMA แต่ละตำบลเมื่อคลิก dropdown 

 3.1.7.4 แสดงกราฟเส้นและตารางของผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571

ของจังหวัดในภาคเหนือของประเทศไทย โดยใช้โมเดล Holt-Winters 

 เม ื ่อคลิกปุ ่มลูกศรชี ้ลง (dropdown) แล้วคลิกที ่กราฟเส้นของจังหวัดหนึ่ง           

จะแสดงผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571โดยใช้โมเดล Holt-Winters ของแต่ละอำเภอ

ในจังหวัดที่เลือกในรูปแบบกราฟเส้นและตาราง 
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ภาพท่ี 3.23 กราฟเส้นและตารางแสดงผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571             

โดยใช้โมเดล Holt-Winters แต่ละอำเภอเมื่อคลิก dropdown 

 แสดงกราฟเส้นและตารางของผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571       

โดยใช้โมเดล Holt-Winters ของอำเภอในจังหวัดที่เลือก เมื่อคลิกปุ่มลูกศรชี้ลง (dropdown)    

อีกครั้ง แล้วคลิกที่กราฟเส้นของอำเภอหนึ่งจะแสดงผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571

โดยใช้โมเดล Holt-Winters ของแต่ละตำบลในอำเภอที่เลือกในรูปแบบกราฟเส้นและตาราง 
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ภาพท่ี 3.24 กราฟเส้นและตารางแสดงผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571            

โดยใช้โมเดล Holt-Winters แต่ละตำบลเมื่อคลิก dropdown 

 3.1.7.5 แสดงกราฟเส้นและตารางของผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571

ของจังหวัดในภาคเหนือของประเทศไทย โดยใช้โมเดล SARIMAX 

 เมื ่อคลิกปุ ่มลูกศรชี ้ลง(dropdown) แล้วคลิกที ่กราฟเส้นของจังหวัดหนึ ่งจะ

แสดงผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571 โดยใช้โมเดล SARIMAX ของแต่ละอำเภอใน

จังหวัดที่เลือกในรูปแบบกราฟเส้นและตาราง 
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ภาพท่ี 3.25 กราฟเส้นและตารางแสดงผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571 โดยใช้

โมเดล SARIMAX แต่ละอำเภอเมื่อคลิก dropdown 

 แสดงกราฟเส้นและตารางของผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571        

โดยใช้โมเดล SARIMAX ของอำเภอในจังหวัดที่เลือก เมื่อคลิกปุ่มลูกศรชีล้ง(dropdown) อีกครั้ง 

แล้วคลิกที่กราฟเส้นของอำเภอหนึ่งจะแสดงผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571 โดยใช้

โมเดล SARIMAX ของแต่ละตำบลในอำเภอที่เลือกในรูปแบบกราฟเส้นและตาราง 
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ภาพท่ี 3.26 กราฟเส้นและตารางแสดงผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571            

โดยใช้โมเดล SARIMAX แต่ละตำบลเมื่อคลิก dropdown 

 3.1.7.6 แสดงกราฟเส้นและตารางของผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571

ของจังหวัดในภาคเหนือของประเทศไทย โดยใช้โมเดล LSTM (Long Short-Term Memory)   

  เม ื ่อคลิกปุ ่มลูกศรชี ้ลง (dropdown) แล้วคลิกที ่กราฟเส้นของจังหวัดหนึ่ง           

จะแสดงผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571โดยใช้โมเดล LSTM (Long Short-Term 

Memory)     ของแต่ละอำเภอในจังหวัดที่เลือกในรูปแบบกราฟเส้นและตาราง 
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ภาพท่ี 3.27 กราฟเส้นและตารางแสดงผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571             

โดยใช้โมเดล LSTM (Long Short-Term Memory) แต่ละอำเภอเมื่อคลกิ dropdown 

 แสดงกราฟเส้นและตารางของผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571โดยใช้

โมเดล LSTM (Long Short-Term Memory)   ของอำเภอในจังหวัดที่เลือก เมื่อคลิกปุ่มลูกศรชี้

ลง(dropdown) อีกครั้ง แล้วคลิกที่กราฟเส้นของอำเภอหนึ่งจะแสดงผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝน

ปี 2569-2571โดยใช้โมเดล LSTM (Long Short-Term Memory)   ของแต่ละตำบลในอำเภอที่

เลือกในรูปแบบกราฟเส้นและตาราง 
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ภาพท่ี 3.28 กราฟเส้นและตารางแสดงผลพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนปี 2569-2571  

โดยใช้โมเดล LSTM (Long Short-Term Memory) แต่ละตำบลเมื่อคลิก dropdown 

 3.1.6.7 แสดงกราฟแท่งและตารางผลข้อมูลผลประเมินประสิทธิภาพโมเดล คือ 

(1) SARIMA (Seasonal ARIMA), (2) Holt-Winters, (3) SARIMAX และ (4) LSTM (Long Short-

Term Memory)   
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ภาพท่ี 3.29 กราฟแท่งและตารางผลข้อมูลผลประเมินประสิทธิภาพโมเดล 

3.2 แผนภาพบริบทและแผนภาพ ER-Diagram 

 3.2.1 แผนภาพบริบท (Context diagram) ของระบบข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายเด ือน

ภาคเหนือของประเทศไทย 

 3.2.1.1 ขอบเขตผูใ้ช้งานทั่วไปบนเว็บไซต์ 

 1) สามารถดูแนวโน้มปริมาณน้ำฝนรายเดือนภาคเหนือของประเทศไทย 

ล่วงหนา้ และปริมาณน้ำฝนรายเดือนภาคเหนือของประเทศไทย ย้อนหลังต้ังแต่ ปี พ.ศ. 2565-

2567 ผ่านเว็บไซต์ที่นำเสนอในรูปแบบรูปแบบตารางและกราฟเส้น  

 2) สามารถดูข้อมูลสารสนเทศในลักษณะตารางผลข้อมูลสรุปข้อมูลผลการ

คาดการณ์ปริมาณน้ำฝนภาคเหนือของประเทศไทยล่วงหน้า และข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายเดือน

ภาคเหนือของประเทศไทยย้อนหลังตัง้แต่ ปี พ.ศ. 2565-2567 

 3.2.1.2 ขอบเขตผูดู้แลระบบ 

 1) สามารถเผยแพร่ขอ้มูลสารสนเทศได้ 

 

 
 

ภาพที่ 3.30 แผนภาพบริบท (Context Diagram) 



85 

 

 3.2.2 แผนภาพ DFD level 0 ของระบบข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายเดือนภาคเหนือของ

ประเทศไทย 

 
 

ภาพที่ 3.31 แผนภาพกระแสข้อมูลระดับที่ 0 

 3.2.3 คำอธิบายกระบวนการของระบบข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายเดือนภาคเหนือของ

ประเทศไทย 

ตารางท่ี 3.1 คำอธิบายกระบวนการ : ตรวจสอบการเข้าสู่ระบบ 

Process Description 

System ระบบข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายเดือนภาคเหนือของประเทศไทย 

DFD Number 1 

Process Name ตรวจสอบการเข้าระบบ 

Input Data Flow ข้อมูลช่ือผู้ใชแ้ละรหัสผ่าน 

Output Data Flow ข้อมูลผู้ใชร้ะบบ 

Data Store Used ข้อมูลผู้ใชร้ะบบ 

Description เป็นกระบวนการสำหรับผูดู้แลระบบ สามารถใช้ช่ือผู้ใช้และรหัสผ่าน

ของตนเขา้มาจัดการขอ้มูลต่างๆ 
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ตารางท่ี 3.2 คำอธิบายกระบวนการ : จัดการข้อมูลปริมาณน้ำฝนพยากรณ์ 

Process Description 

System ระบบข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายเดือนภาคเหนือของประเทศไทย 

DFD Number 2 

Process Name จัดการขอ้มูลปริมาณน้ำฝนพยากรณ์ 

Input Data Flow ข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายเดือนภาคเหนือของประเทศไทยประเทศ

ไทยล่วงหน้าปี พ.ศ.2569-2571 

Output Data Flow ข้อมูลปริมาณน้ำฝนพยากรณ์ 

Data Store Used ข้อมูลปริมาณน้ำฝนพยากรณ์ 

Description เป็นกระบวนการสำหรับผู้ดูแลระบบ จัดการข้อมูลปริมาณน้ำฝน

พยากรณ์ 

 

ตารางท่ี 3.3 คำอธิบายกระบวนการ : จัดการขอ้มูลปริมาณน้ำฝนย้อนหลัง 

Process Description 

System ระบบข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายเดือนภาคเหนือของประเทศไทย 

DFD Number 3 

Process Name จัดการขอ้มูลปริมาณน้ำฝนย้อนหลัง 

Input Data Flow ข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายเดือนภาคเหนือของประเทศไทย

ประเทศไทยย้อนหลังปี พ.ศ.2565-2567 

Output Data Flow ข้อมูลปริมาณน้ำฝนย้อนหลัง 

Data Store Used ข้อมูลปริมาณน้ำฝนย้อนหลัง 

Description เป็นกระบวนการสำหรับผู ้ดูแลระบบ จัดการข้อมูลปริมาณ

น้ำฝนย้อนหลัง 
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ตารางท่ี 3.4 คำอธิบายกระบวนการ : จัดการขอ้มูลปริมาณน้ำฝนย้อนหลัง 

Process Description 

System ระบบข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายเดือนภาคเหนือของประเทศไทย 

DFD Number 4 

Process Name แสดงรายงานสารสนเทศ 

Input Data Flow ข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายเดือนภาคเหนือของประเทศไทย

ประเทศไทยล่วงหน้าปี พ.ศ.2569-2571 และ ข้อมูลปริมาณ

น้ำฝนรายเดือนภาคเหนอืของประเทศไทยประเทศไทยย้อนหลัง

ปี พ.ศ.2565-2567 

Output Data Flow ข้อมูลปริมาณน้ำฝนย้อนหลัง,ข้อมูลปริมาณน้ำฝนพยากรณ์ 

Data Store Used ข้อมูลปริมาณน้ำฝนย้อนหลัง,ข้อมูลปริมาณน้ำฝนพยากรณ์ 

Description เป็นกระบวนการสำหรับผู ้ใช้ทั ่วไปสามารถดูข้อมูลปริมาณ

น้ำฝนย้อนหลัง,ข้อมูลปริมาณน้ำฝนพยากรณ์ 

 

 3.2.4 แผนภาพ ER-Diagram ของระบบข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายเดือนภาคเหนือของ

ประเทศไทย 

 
ภาพท่ี 3.32 แผนภาพ ER-Diagram 

 จากภาพที่ 3.32 อธิบายความสัมพันธ์ของแผนภาพ ER-Diagram ได้ดังนี้ 

 1.เอนทิตี้ admin (ผู้ดูแลระบบ) มีความสัมพันธ์กับเอนทิตี้ Rainfall (ข้อมูลปริมาณน้ำฝน

ย้อนหลัง) แบบ  One-to-Many (1:N) หมายถึง ผู้ดูแลระบบ 1 คน สามารถแก้ไขข้อมูลปริมาณ

น้ำฝนย้อนหลังได้หลายรายการ 
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 2.เอนทิตี้ admin (ผู้ดูแลระบบ) มีความสัมพันธ์กับเอนทิตี้ Forecast (ข้อมูลปริมาณน้ำฝน

คาดการณ์ล่วงหน้า) แบบ  One-to-Many (1:N) หมายถึง ผู ้ดูแลระบบ1 คน สามารถแก้ไข

ข้อมูลปริมาณน้ำฝนรายคาดการณล์่วงหนา้ได้หลายรายการ 

 3.เอนทิตี ้ user (ผู้ใช้ทั ่วไป) มีความสัมพันธ์กับเอนทิตี ้ Rainfall (ข้อมูลปริมาณน้ำฝน

ย้อนหลัง) แบบ One-to-Many (1:N)  หมายถึง ผู้ใช้ทั่วไป 1 คน สามารถดูข้อมูลปริมาณน้ำฝน

ย้อนหลังได้หลายรายการ 

 4.เอนทิตี ้ user (ผู้ใช้ทั ่วไป) มีความสัมพันธ์กับเอนทิตี ้ Forecast (ข้อมูลปริมาณน้ำฝน

คาดการณ์ล่วงหน้า) แบบ  One-to-Many (1:N) หมายถึง ผู้ใช้ทั ่วไป 1 คน สามารถดูข้อมูล

ปริมาณน้ำฝนรายคาดการณ์ล่วงหน้าได้หลายรายการ 

 5.เอนทิตี้ Province (จังหวัด) มีความสัมพันธ์กับเอนทิตี้ Rainfall (ข้อมูลปริมาณน้ำฝน

ย้อนหลัง) แบบ  One-to-Many (1:N) หมายถึง 1 จังหวัด สามารถมีข้อมูลปริมาณน้ำฝนได้

หลายเดือน 

 6.เอนทิตี้ Province (จังหวัด) มีความสัมพันธ์กับเอนทิตี้ Forecast (ข้อมูลปริมาณน้ำฝน

คาดการณ์ล่วงหน้า) แบบ  One-to-Many (1:N) หมายถึง 1 จังหวัด สามารถมีข้อมูลปริมาณ

น้ำฝนคาดการณ์ล่วงหน้าได้หลายเดือน 

3.3 การออกแบบ Wireframe หน้าจอเว็บไซต์ 

 3.3.1 หน้าแรกของเว็บไซต์ เป็นหน้าเริ่มต้นของเว็บไซต์ แสดงพยากรณ์อากาศวันนี้และ

แจ้งเตือนสภาพอากาศ แสดงตัวอย่างข่าวพยากรณ์อากาศและแสดงตัวอย่างเกร็ดความรู้ 

 
 

ภาพท่ี 3.33 หน้าแรกของเว็บไซต ์
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 3.2.2 หนา้ข่าว แสดงข่าวเกี่ยวกับฝน ฟ้า อากาศ 

 
 

ภาพท่ี 3.34 หน้าข่าว 

 3.2.3 หน้าเกร็ดความรู้ แสดงเกร็ดความรู้ที่เกี่ยวข้องกับฝน ฟ้า อากาศ เช่น กระบวนการ

เกิดฝน, โรคที่มากับฝน เตรียมตัวและรับมือ โรคภัยในฤดูฝน เป็นต้น 

 
 

ภาพท่ี 3.35 หน้าเกร็ดความรู้ 
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 3.2.4 หน้าสถิติ แสดงข้อมูลปริมาณน้ำฝนภาคเหนอืของประเทศไทย ปี พ.ศ.2565 – 2567 

ในรูปแบบตาราง ด้านล่างมีปุ่มกดแสดงข้อมูลปริมาณน้ำฝนปี 2565-2567 ของภาคเหนือใน

ประเทศไทยใน Power BI รูปแบบกราฟและตาราง 

 
 

ภาพท่ี 3.36 หนา้สถิติ 

 3.2.5 หน้าผลพยากรณ์  แสดงผลการพยากรณ์ข้อมูลปริมาณน้ำฝนภาคเหนือของ  

ประเทศไทย ล่วงหน้าปี พ.ศ.2569 – 2571  ในรูปแบบตาราง ด้านล่างมีปุ ่มกดแสดงผล

พยากรณ์น้ำฝนล่วงหน้าปี 2569-2571 ของภาคเหนือในประเทศไทย ใน Power BI รูปแบบ

กราฟและตาราง 

 

 
ภาพท่ี 3.37 หน้าผลพยากรณ์ 
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 3.2.6 หน้าโมเดล แสดงผลประเมินและเปรียบเทียบประสิทธ ิภาพโมเดล SARIMA 

(Seasonal ARIMA), Holt-Winters, SARIMAX แล ะ   LSTM (Long Short-Term Memory) ใ น

รูปแบบตาราง ) ด้านล่างมีปุ ่มกดแสดงข้อมูลเปรียบเทียบประสิทธิภาพโมเดลของโมเดล 

SARIMA (Seasonal ARIMA), โมเดล Holt-Winters, โมเดล SARIMAX และ โมเดล LSTM (Long 

Short-Term Memory) ใน Power BI รูปแบบกราฟและตาราง 

 
ภาพท่ี 3.38 หน้าโมเดล 

 

 

 


